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e Definirea conceptului de algoritm aleator

e Algoritmi Las Vegas

e Algoritmi Monte Carlo
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e Analiza algoritmilor aleatori
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Algoritmi aleatori

-

e Micsoram timpul de rezolvare a problemei
relaxand restrictiile impuse solutiilor.

e Determinarea solutiei optime:

Renuntam la optimalitate (solutia suboptimala
are o marja de eroare garantata prin calcul
probabillistic).

e (Gasirea unei singure solutii:

Gasim o solutie ce se apropie cu o probabilitate /
< masurabila de solutia exacta. /
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Algoritmi Las Vegas

-

e (Gasesc solutia corecta a problemei, Tnsa timpul de
rezolvare nu poate fi determinat cu exactitate.

e Cresterea timpului de rezolvare - cresterea
probabilitatii de terminare a algoritmului.

e Timp = « - algoritmul se termina sigur (solutia e
optima).

e Probabilitatea de gasire a solutiei creste extrem de
repede astfel incat sa se determine solutia corecta
., Intr-un timp suficient de scurt. /
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Algoritmi Monte Carlo

-

e Gasesc o solutie a problemei care nu e garantat
corecta (solutie aproximativa).

e Timp = «» - solutia corecta a problemei.

e Probabilitatea ca solutia sa fie corecta creste o
data cu timpul de rezolvare.

e Solutia gasita intr-un timp acceptabil este
\  aproape sigur corecta. J

L
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Reminder — complexitatea algoritmilor

\
l l
| O(gn)={f(n)| 3c>0.3n,>0.Yn=n,:0< f(n)<cg(n)} |
I f(n)=0(g(n)) says: :
' e g(n) - limita |
| asimptotica o :
: superioara |
, pentru f(n) I
| 2 |
l l
| http://www.soe.ucsc.edu/classes/cmps102/Spring04/TantaloAsymp.pdf II
\
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Complexitatea algoritmilor Las Vegas

-

l

: e Definitia 6.1: Algoritmii Las Vegas
! au complexitatea f(n) = O(g(n))

| daca3dc>0sin,>0a.l VvV n2>n,
! avem 0O <f(n)<cag(n)cuo

' probabilitate de cel putin 1 - n

| pentru a > O fixat si suficient de

' mare.
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Complexitate algoritmi Monte Carlo

e Definitia 6.1": Algoritmii Monte Carlo au
complexitatea f(n) = O(g(n)) dacadc>0
sinyg >0 a.l.

vn > n,, 0 <f(n) <c ag(n) cu o probabilitate
de cel putin 1-n*pentru o > O fixat s
suficient de mare;

Probabilitatea ca solutia determinata de
algoritm sa fie corecta este cel putin 1 - n".
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